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EDITORIAL

brimos um ano cabalistico. O 2020 foi por muitos estudiosos

bastante citado ha décadas como o ano onde novas tendéncias

irlam surgir e que o planeta daria uma guinada dramatica.
Coincidéncia ou ndo, o Coronavirus, na China, abriu janeiro nos deixando
preocupados quando se falaem umaameacaglobal. Certamente, haverao
outras novidades resultantes do aceleramento da globalizacao e da
circulacao de informacoes e pessoas. Uma delas é a forca exponencial da
Inteligéncia Artificial (Al) a qual enxergaremos cada vez mais no dia a dia
e nas rotinas de trabalho. Essa é a tematica que trouxemos para debate
nesta edicao: Inteligéncia Artificial: uma nova fronteira para a
Agronomia.

Na Gltima edicao, tratamos sobre DADOS AGRICOLAS: o petrdleo das
fazendas do futuro, e se tivermos certos que o DADO é o novo petroleo, a
Al sera anova eletricidade. Por qué? Esta edicdo ira explicar em detalhes
essanovaondatecnologicaque seiniciano agronegocio. Paraisso, fomos

buscar ajuda em um dos principais
centros de estudos praticos sobre o
Big Data: a FATEC Shunji Nishimura
de Pompéia, no interior paulista.
Instituicdo que em 2016 idealizou e
criou o primeiro curso do Brasil em
Big Datano Agronegocio. O Prof.Dr.
Tsen Chung Kang, um dos idealiza-
dores do projeto, contou-nos como
surgiu a demanda de mercado, o
gue é o Big Data, como ira impactar
0 agronegocio, o que ja sabe da
aplicabilidade e para onde esse
conjunto de tecnologias caminha.

Dr. Alan Acosta
Presidente da Drakkar
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Paracompletar, solicitamos ao coordenador do curso, Prof. Dr. Luis Hilario
Tobler Garcia, para escrever a Palavra do Especialista com o sequinte
desafio: Big Datano Agronegocio: Sonho ou Realidade. Sugestivo, ndo?

Continuando nossa jornada por essa edi¢ao, contamos um pouco
sobre a histéria da AgroCat, revenda do Noroeste do Mato Grosso e
Rondonia, parceira da Drakkar, que esta incentivando os produtores da
regido aingressar com Agricultura de Precisao (AP] e novas tecnologias.
Mais um aliado ao nosso propdsito de ajudar produtores rurais a serem
mais eficientes em seus processos produtivos.

Jaareportagem especial desta edi¢do fica por conta da trajetoria de
sucesso do Projeto Aquarius que comemora 20 anos de Pesquisa, Ensino
e Inovacao. A Drakkar tem muito
orgulho de ter tido seus
fundamentos de AP neste projetoe
hoje, ap6s 20 anos, comemora o T
convite para ser um parceiro _'r_-T
institucional. Os caminhos do _J’! 1
projeto e de nossa empresa o
sempre se entrelacam na historia.
Voltando no tempo, nossa primeira
edicdo deste jornal, em janeiro
2012, contoucom apoiodo Projeto
(Capa ao lado). No encarte interno,
& possivel conhecer a timeline do
projeto e suas principais conguis-
tas, além de uma visdao dos proxi-
mos 20 anos de inovacao na
agricultura.

Para fechar essa edicao
historica, a Drakkar faz algoinédito.
Pela primeira vez abrimos nosso
Big Data para apresentar alguns de
nossos DADOS = PETROLEO. € um tourpor um banco de dados de mais de
14 anos, quase 2 milhdes de hectares mapeados, mais de 500 mil
amostras de solo, espalhadas em 7 estados do Brasil. Até nds ficamos
impressionados com ariqueza de informacdes geradas e gostariamos de
compartilharalgumas com nossos leitores.

Boaleiturae um forte abrago!
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QUEM VIVE O DIA A DIA DO CAMPO CONHECEA
COMPLEXIDADE QUE E OTIMIZAR OS RESULTADOS
DA LAVOURA E TIRAR O MAXIMO DA TERRA.

NOVAS TECNOLOGIAS BROTAM POR TODOS 0S
LADOS, AS PROMESSAS SAO MUITAS, MAS 0S
RESULTADOS NEM SEMPRE CORRESPONDEM.

uais os reais motivos de uma boa

colheita? Por qué um talhdo teve uma

produtividade mais baixa? €ssas sao
algumas das perguntas feitas aos agronomos
sempre ao fim de uma safra na tentativa de
se obter resultados ainda melhores na
proxima.

Sdo tantos os fatores que influenciam na
produtividade de uma lavoura que é dificil
isolar os fatores e descobrir as respostas
dessas perguntas acima. Muitas vezes, a
analise isolada de fatores de producao de
uma lavoura leva a conclusdes incorretas,
pois a resposta nao esta associada em um
fatorisolado apenas, mas numa combinagao
de fatores que podem induzir até os mais
experientes produtores a conclusdes
incorretas. Qual o real motivo? O clima? A
fertilidade do solo? Algum micronutriente?
A mudanca de manejo na aplicacdo de um
insumo? O cultivar? A grande questao é que
aresposta pode nao estar em um fator, mas
numacombinacdo desses fatores.

Os centros de pesquisa agrondmicos,
muitas vezes, chegam arespostas que nao se
traduzem emresultados reais. A avaliacdo de
diferentes situacdes mesmo em ambientes
controlados, dificilmente mostrara um
resultado definitivo, pois dificilmente a
experiéncia em laboratério podera ser
replicada a realidade de uma lavoura e muito
menos as muitas diferencas existentes entre
as lavouras e regides, por mais complexas
gue sejam as técnicas estatisticas utilizadas,
por isso, ndo é raro o conflito de ideias entre
profissionais daarea. Paraajudararesponder
1550, 0 conhecimento e a sensibilidade dos
produtores ainda é fundamental.

A combinacao ideal dos fatores que
trazem maxima produtividade so pode ser

. encontrada analisando dezenas de milhares
de- sﬁuagdes diferentes safras, combi*
~ nagoes de solos e niveis de fertilidade, kg

res climaticos, técnicas de manejo e prodﬁ

tmd‘ade resultante. Uma tarefa nada SImples: ¢

afa‘pmdutores e agrénomos, Mas que co-
¢a a ser explorada por técnicas analiticas -
- avangadas e Intehgenc1a Artificial [JA]
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Eng. Agr. Alan Acosta
Presidente da Drakkar
Doutor em Ciéncia do Solo/UFSM

€Eng. Josue Miguel Sehnem

Consultor e Cientista de Dados

Possui mestrado com foco em simulagdes
numéricas para energia renovavel, trabalhando
com programacao e analise e processamentos de
dados ambientais e de sensoriamento remoto

Revelando
os dados
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Esquema que ilustra o funcionamento de um produto tecnologico que utilize a IA voltado para a

agricultura.

-~ Um pqr].to a destacar é a 1mportanc1a da

A Inteligéncia Artificial aplicada ao
agronegodcio & uma técnica que permite
relacionar milhares de detalhes e um
conjunto complexo de dados afim de se criar
ferramentas que associam a combinacdo de
diversos fatores com a produtividade,
desvendando os principais pontos chaves
gue garantem a maxima lucratividade. Paraa
aplicacao das técnicas de inteligéncia
artificial & utilizada uma série de fatores de
entrada e apenas uma de saida, que entao
sao alimentados por milhares de conjuntos
de entradae saidade safras passadas. Depois
de um extenso “treinamento”, obtém-se
uma camada que relaciona os fatores de
entrada com a produtividade, podendo-se
utilizar a resultante desse processo para
tomadas de decisdes otimizadas durante a
safra.

e dos dados usados pax{ Q
nto da inteligéncia artificial.
madb. sera uma, representagac

assim, entr ?das imprecisas
_a.c-gnclusoes errada
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uram nessa area se basela'i'm em .
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representam a realidade das lavouras, além
de ndo conhecer o manejo realizado e nemo
solo. O resultado disso sao estimativas
imprecisas que, mesmo com as técnicas
mais avancadas de IA, ndo permitirdo a
geracdo de resultados reais e, principal-
mente, eficientes.

POUCOS PLAYERS NO BRASIL
POSSUEM UMA AREA DE
ABRANGENCIA SIGNIFICATIVA,
ATUAM EM DIFERENTES
REALIDADES DE MANEJO E TEM
UM ACOMPANHAMENTO
TEMPORAL DA
PRODUTIVIDADE. QUEM TIVER
ESSE “PETROLEO” EM SEUS

- BANCO DE DADOS PODERA DAR v 3,
a MKI§,UM PASSO NO DESAFIG*
ANSF%RMAR BADOS EM
Ams E_AGREGAR
H;‘ | OR A OBRODUTOR
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Na economia digital, a nova eletricidade
sera a Inteligéncia Artificial. As transforma-
¢des na sociedade estdo acontecendo em
ritmo muito mais acelerado do qual
estavamos acostumados. Mas assim como a
eletricidade, a IA vai chegar aos quatro
cantos do mundo, da lojinha da esquina a
padaria, da escola ao hospital, do escritério
de advocacia a farmacia, dos cursos de
Agronomia as tomadas de decisdao no campo
pelos produtores rurais. Empregos serdo
impactados, profissdes serdo transforma-
das. Muitos negocios serdo extintos e outros
tantos serdo criados. Diante de um cenario
assim, vocé acha que pode ignorar a
Inteligéncia Artificial? O quanto antes vocé
aprender sobre como elaimpactao seudiaa
dia, mais chances tera de aproveitar as
enormes oportunidades que elatrara.

A EXPERIENCIA DRAKKAR

Drakkar @ uma empresa que nasceu
como prestadora de servico em
Agricultura de Precisdao, mas hoje
tem se transformado em uma EMPRESA DE
DADOS da Nova Economia. Com um enorme
banco de dados de fertilidade do solo
padronizados, sensivel ao manejo e de
qualidade. Desde 2006, vem aprimorando
correlagdes que ja permitiram criar e ajustar
algoritmos de recomendacgao de calcario,
fosforo, potassio, enxofre, nitrogénio e
sementes com sucesso. A cadaano, o banco
de dados fica maior e cruzado com
resultados de produtividade, os algoritmos
sao melhorados e desdobrados em outras
informagodesrelevantes.
Outro ponto forte da Drakkar esta no
aspecto de sua conexao com os produtores,
0 que permite a obtencdo de dados que
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Em um cendrio de negocios cada
vez mais volatil, incerto,
complexo e ambiguo, temos
poucas certezas. Uma delas é que
os softwares irdo quebrar a
maioria das indistrias
tradicionais nos proximos 10
anos. A transformagdo digital
pode ser encarada como um
risco. € é, se a fazenda e os
agrénomos ficarem inertes.

Diante desse cenario de transformacoes
inevitaveis, entramos em desespero ou, tao
ruim quanto, simplesmente ignoramos a

representem a realidade do campo. A
atuacao nos principais pélos de producao do
Brasil também permite um conjunto de
informacdes que representam as
particularidades de cada regidao, com
geracao de resultados validos para
diferentesrealidades do pafs.

Desde sua fundacao a Drakkar utilizou-
se de tecnologia, sendo a primeira empresa
aterum sistemaproprio de armazenamento
e disponibilizacdo de dados nas nuvens
(internet]) chamado de Lavoura Online. Esse
sistema permite disponibilizar e interagir
com centenas de clientes espalhados pelo
Brasil. O sistema também permite agrupar
varias informagdes técnicas de manejo,
além de ser especializado no tratamento de
dadosde fertilidade do solo.

No comecode 2017, jase antecipando a
Era da Informacao na Agricultura, a Drakkar
criou o Centro de Inteligéncia Drakkar (CID),
um setor interno especial formado por
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ntre as tecnologias mais
sofisticadas, a Inteligéncia
Artificial (Al) & uma das que
mais impactardo o mundo nos
proximos 50 anos (nova profecia). €
dela que derivara o uso de robds e
também surgirao solugoes (e
necessidades) aindaimpensaveis.
Ha cerca de um século, come-
¢amos a eletrificar o mundo através
da revolucao da eletricidade.
Substituindo maquinas a vapor por
magquinas que usam eletricidade,
transformamos o transporte, a
inddstria, a agricultura, a salde e
praticamente toda a sociedade.
Agora, a IA esta no seu ponto de
inflexdo, iniciando uma trans-
formacao igualmente dramatica na
sociedade.

ameaca. O medo do novo é velho, sempre
houve substituicao de fungdes por sistemas
automatizados. Nos EUA, por exemplo, em
1800 cerca de 74% da populacao era de
fazendeiros. Em 1900 eram apenas 31% e
hoje situa-se em menos de 3%. Se a
velocidade de resposta da fazenda for lenta,
aprobabilidade de dificuldades é grande.

jovens de formacao multidisciplinar
(agronomia, ciéncia da computacao,
engenharia de producdo, tecnologias da
informacao, big data e programadores) para
explorar e desenvolver novas visdes e
tecnologias baseadas na MASSA DE DADOS
da empresa, com um canal direto com a
presidéncia.

Ha anos a Drakkar vem acumulando e
organizando um dos maiores bancos de
dados do Brasil voltado a fertilidade do solo,
produtividade, cultivares, manejos e, o mais
importante, o feedback dos produtores com
0s resultados. Com a exploragao do
cruzamento dessas informagdes queremaos
ir mais além, partindo para analises mais
profundas usando técnicas de Inteligéncia
Artificial. Estamos concentrando ainda mais
os esforgos no Centro de Inteligéncia e em
breve surgirao novos resultados, frutos
desse trabalho. € hora de transformar o
“petroleo” em “eletricidade”.
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ENTENDA OS TERMOS RELACIONADOS A ESSE NOVO CAMPO DE ESTUDO QUE TEM
COLOCADO NO MERCADO PROFISSIONAIS PREPARADOS PARA ALAVANCAR
NEGOCIOS COM BASE EM ANALISES COMPLEXAS

s termos Inteligéncia Artificial, Big

Data, Machine Learning e Internet das

Coisas estdao em pauta atualmente
ndo s6 no agronegdcio como em qualquer
grande empresa dos setores de inddstria e
servicos. A classificacdo de todos esses
termos citados ainda é incerta, dado que sao
tecnologias bastante recentes. Porém, é
possivel agrupa-los em uma area do
conhecimento chamadaCiénciade Dados.

Ciéncia de Dados pode ser traduzida
como aobtencao, limpezae analise de dados
através de métodos estatisticos, traduzidos
em forma de informacao pertinente para a
tomadade decisdo. Trazendo paraouniverso
do agro, o que seriam esses dados? Esses
dados vao desde séries historicas de dados
meteoroldgicos até informacdes advindas
de maquinas agricolas, imagens de satélite e
demais informacdes geograficas e, mais
recentemente, informacdes colhidas por
sensores ou mesmo fotografias de
smartphones. Resumindo, tudo que se pode
medirem um campo agricola.

Ja o Big Data é a pratica de trabalhar uma
quantidade massiva de dados. Nao se tem
uma classificacdo exata de qual tamanho
deve ter um conjunto de dados para que
possa ser chamado de Big Data. No entanto,
essa tecnologia s6 se difundiu com o
desenvolvimento do sistema de armazena-
mento em nuvem e aumento na capacidade
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Ciéncia de dados @ uma area interdisciplinar voltada para o estudo e a analise de dados econémicos,
financeiros e sociais, estruturados e ndo-estruturados, que visa a extracdao de conhecimento,
detecgao de padrdes e/ou obtengao de insights para possiveis tomadas de decisao.

dos computadores, de forma que se tornou
economicamente viavel guardar e processar
conjuntos enormesde dados.

Inteligéncia Artificial (IA) € uma area da
Ciéncia de Dados destinada a elaboracao de
maquinas e sistemas que sejam capazes de

raciocinar, aprender, tomar decisdes e
resolver problemas por meio de algoritmos.

Machine Learning é um tipo de tecnologia
de Inteligéncia Artificial. Chamado em
portugués de “Aprendizado de Maquinas”,
trata-se dotreinamento de umalgoritmo para
reconhecimento de padrdes e tomada de
decisao.

Internet das Coisas (Internet of Things —
loT) é o conceito da comunicagao de objetos,
dispositivos e maquinas, via internet. A
tendéncia é que essatecnologiase torne mais
importante com a chegada da Internet 5G,
previstaparaoproximo ano.

Os mais recentes avangos, como o
aprendizado de maquinas via Deep Learning
ou Redes Neurais Artificiais, criaram
algoritmos altamente precisos e ageis,
agrupados em plataformas que trazem
diversas solucdes. Exemplos disso sdo o
Watson, da IBM, ou Alice, da Solinftec, esta
Gltima uma empresa brasileira. Esses
“assistentes virtuais” fazem parte de um
sistema integrado via loT de sensores
embarcados em maquinario, dados
climatologicos eimagens de satélite.

Cientistas de Dados s3o uma nova geragao de especialistas
analiticos que tém as habilidades técnicas para resolver
problemas complexos - e a curiosidade de explorar quais

“ s30 os problemas que precisam ser resolvidos.




8 EM MATO GROSSO.
3 EM RONDONIA

Integradas para o agronegocio

11FILIAIS

« VILHENA | 69 3321-3866

CEREJEIRAS | 69 3342-3894
ARIQUEMES | 69 3536-B917
TANGARA DA SERRA | 65 3311-6100

- CAMPOS DE JULIC | 65 3387-1328

« CAMPO NOVO DO PARECIS | 65 3382-2046
« SAPEZAL | 65 3383-1620

« DIAMANTING | 65 3337-1257

JUARA | 66 3556-3998
MOVA MARINGA | 66 3537-1075
PONTES E LACERDA | 65 3264-34685

feljao, entre outras.
A Agrocat traz inovagoes e novas tecnologias, para sermpre agregar ao nosso cliente com exceléncia e qualidade!

CoT

Entre em contato conosco e confiral
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COMPROMISSO COM A PRODUTIVIDADE

MNossas 11 unidades de negdcios atuam nos segmentos de sementes, defensivas, fertilizantes, micronutrientes e servicos personalizados,
atendendo as regides oeste, sudoeste, norte e noroeste de Mato Grosso, além do estado de Rondania.
A area em que atuamos alcanca B4 municipios, num total de cerca de 1.6 milhao de hectares nas culturas de soja, milho, girassol, arroz,

Acesse nossas redes sociais

':i-‘} r@'@ @ | agrocat.com.br
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AGROCAT: Compromisso com
a produtividade

INAUGURADA EM MAIO DE 1998, COM
MATRIZ EM TANGARA DA SERRA, A
AGROCAT NASCEU COM O DESAFIO DO
COMPROMISSO COM A PRODUTIVIDADE.

Socios da Agrocat:

Salazar Jonas Marquetti (3 esquerda)
Lucas Stefano de Biaggi (centro)
Kleber Jose Marim Silva (a direita)

empresainiciou suas atividades com a

comercializacdao de defensivos

agricolas e hoje oferece solucdes
integradas para o Agronegdcio, com servicos
personalizados e alta qualidade em
sementes, fertilizantes e micronutrientes.

Os bons resultados comprovados pelos
clientes Agrocat impulsionaram a empresa a
v00s mais altos. Em 2009, a fusdo com outra
empresa do ramo - Futuro Agropecuaria —
proporcionou a ampliacdao de 03 para 06
unidades de negbcio, incluindo nas
operacdes o estadode Ronddnia.

Hoje, com 21 anos de fundacdo ja
completos, a empresa conta com 11
unidades de negbcios que geram maisde 130
postos de trabalho diretos e outros 250
indiretos.

O Foco
Primeira sede da Agrocat inaugurada em Sapezal-MT.
A Agrocat executa, desde 2004, a .
Focalizacdo como estratégia de acesso ao
mercado. A partirdeste conceitode atuacdo a

empresa desenvolve junto aos seus clientes
um relacionamento diferenciado,
oferecendo solugdes integradas que
atendam a necessidade especifica de cada
um. Assim a Agrocat obtém um aumento

0 QUE DIZEM 0S SOCIOS DA
AGROCAT SOBRE A DRAKKAR?

substancial de market share (participacao no
mercado), consolidando seu diferencial.
Através do relacionamento com o0s
clientes focalizados, a Agrocat processa
informagdes que, compartilhadas entre os

«Conhecemos a Drakkarem 2018,

diversos setores da empresa, geram
conhecimento suficiente para traduzir as
necessidades dos clientes em produtos e
servicos customizados.

base e cobertura pra soja, estamos

«Comegamos a parceria com a
Drakkar em Ronddnia, tendo o
primeiro contato sido feito com o
Kleber (Socio Diretor), Sidinei
Beraldin (Gerente de Filiais RO) e o
Claudio da Drakkar. Comecamos a
conversar para entender melhor o
trabalho deles, chegamos a
conclusao que o trabalho que a
Drakkar estava prestando no campo
vem muito ao encontro do nosso
DNA que é o compromisso com a
produtividade. A Agrocat tinha essa
necessidade de prestar os servigcos
de nutricao de planta, agricultura de
precisao, interpretacdo de dados e
mapeamento de areas. A Drakkar
veio muito ao encontro de nossas
expectativas e foi ai que se iniciou a

parceria com eles. Por que buscar
uma empresa nesse segmento?
Temos que estar em constante
evolucao e na busca, junto com
nossos clientes, do aumento da
produtividade. Acredito que a gente
esta evoluindo ano ap6s ano.
Quando se fala em nutricao, se fala
em investimento, investimento em
correcao de solo, em NPK, Micro
Adjuvantes e com a Drakkar temos
um diagnostico do que realmente a
area do cliente precisa, que
consequentemente é o que a cultura
mais precisa. Durante esses 2 anos
de parceria, temos bom resultados.»

LUCAS STEFANO D€ BIAGGI
Socio Agrocat

chegou até nés e confesso que no
inicio a forma que a empresa
trabalhava nos despertou
curiosidade e, ao mesmo tempo
uma certainseguranga em alguns
pontos. A metodologia de coleta era
simples, se comparado a outras
empresa. Porém aos poucos fomos
conhecendo a Drakkar e ela foi nos
provando que apesar da
metodologia simples, a qualidade da
informacao é excelente e muito
mais eficiente do que os outros
formatos que ja existiam. Com
resultados em clientes, além de
fomentadores da tecnologia,
passamos a ser clientes também nas
areas em gue nos plantamos. Nesta
safra, fizemos o plantio de soja com
toda a orientacao da Drakkar, tanto
na calagem, quanto na adubacao de

colhendo porém ainda ndo
obtivemos o resultado, mas
aparentemente vai ser muito bom e
superior ao nivel de produtividade
das safras anteriores. A Drakkar &
uma empresa antenada. O
acompanhamento dos dados via
aplicativo, o mapeamento de area,
saber o que esta acontecendo, isso
nos da velocidade na comunicagao
e rapidez nas tomadas de decisoes.
Confio plenamente no trabalho
deles tanto é que nos utilizamos,
iss0 que me da seguranca pra
fomentar e oferecer os servigos da
Drakkar para os clientes da
Agrocat.»

KLEBER JOSE MARIM SILVA
Socio Agrocat
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PROJETO AQUARIUS:

20 Anos de Pesquisa, Ensino e Inovacao

TIMELINE

2006 a 2010
2000 a 2002 Avancos significativos em
Nasce o Projeto Aquarius 2003 a 2096 - mapas ple colheita e no
o Avancos significativos entendimento de fatores
Nasce o Projeto, pioneiro em . - -
Agricultura de Precisao no Sul do na distribuicao de , de producao
Brasil, buscando desenvolver fertilizantes a taxa variavel A da ond
tecnologias mais avancadas para a segunda onda aconteceu com
fertilizacao das lavouras. Os A primeira fronteira do conhecimento a ser 0s estudos dos mapas de
estudos eram realizados em duas desvendada foi as técnicas de mapeamento de colheita e correlac6es com os
areas da Fazenda Anna (Lagoa e solo, com a geracao de mapas, grids amostrais e fatores de producao. Descobriu-
Schmidt) em Nao-Me-Toque/RSeo [ » recomendacoes a taxa variavel. Pode-se se que os mapas de colheita
desafio foi motivar parceiros e desenvolver tanto softwares de AP, como técnicas eram um somatorio de fatores
pessoas em prol desta causa. de amostragem, maquinas de distribuicio e ——» que deveriam ser decompostos
capital humano até entao inexistente. em atributos quimicos, fisicos e
E— bioldgicos. A partir dai uma
legiao de estudantes comecou a
elaborar teses e dissertacoes com
2016 a 2019 esse objetivo.
2020 Avancos significativos na
Nova fronteira da ciéncia influéncia da populacao
de dados a ser explorada das plantas nos resultados 2011 a 2015
Chegamos a 20 anos do projeto de producao Avan_gos S|gn|f|c.at|vos
com um novo e grande desafio pela Com mais tecnologias embarcadas nas no manejo por ambientes
frente. Como manipular e explorar a maquinas e a di§ponibi|i?agao de imagens e suas correlacoes
grande massa de dados gerados por de drones e satélites, principalmente o de ’
técnicas de Agricultura de Precisao manejo de sementes a taxa variavel, um C hed ; lidad
e transforma-la em valor para os fator decisivo na producao comecou a ser orr;)um con gamgn 0 cc_)nslo : ado
produtores. Certamente, mais explorado que ¢ a populacao de plantas por sobre as tecnicas de Agricultura de
tecnologias em maquinas, ambiente, pois de cada 10 mapas de hPre_asao, comeggul-rsle agrupar os
plataformas e ferramentas digitais colheita, 6 estao associados a populacao de d con e_umentos £ tra' a gr porgon_als
vem por ai. Aguardem! plantas final possivel agora de ser Simanciocomipotendialsice|prodican
acompanhada. semelhantes e também estudar planta

a planta, avaliando o impacto do erro
de semeadura.

PERSONALIDADES
QUE CONTRIBUIRAM PRINCIPAIS

COM NOSSA HISTORIA CONQUISTAS

Durante os 20 anos de conducao do Projeto
Aquarius, diversas acoes técnicas, humanas e
GILSON TRENNEPOHLm LUIS CARLOS HEINZE politicas foram alcancadas:

Presidente Stara o Senador

« Nomeacao de Nao-Me-Toque como a Capital
da Agricultura de Precisao;

+ (Criacao do Congresso APSul América em

: 2009 que teve sua 5° edicao realizada no ano
CRISTIANO BUSS ¥ = . TEODORA LUTKEMEYER 2019;

Diretor P&D Stara 1 '« Presidente Sindicato - Criagao do Mestrado Profissional em

Rural de Nao-Me-Toque Agricultura de Precisio na UFSM em 2009, o
primeiro e unico o Brasil;

e (Capacitacao de centenas de alunos para o
) desenvolvimento de Projetos de AP em todo o
GIOVANI CHERINI NEI MANICA Brasil;

Deputado Federal Presidente Cotrijal - Capacitacao do Centro de treinamento Stara
(CTS) - 3500 pessoas;

« Expansao da AP nas cooperativas: Projeto

—— Cyclus (2007) e APCoop (2007);
| + (Capacitacao junto ao Senar/Farsul com mais

LEONARDO KERBER
Cotrijal

Produtor pioneiro « Criacao do curso Técnico em Agricultura de

Precisao (Colégio Politécnico da UFSM) ano
2019.
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Participacoes

DEPOIMENTOS

um marco pessoal e
profissional, pois me
permitiu integrar
conhecimentos e
experiéncias

' agronomicas ao
mesmo tempo com
seguranca técnica e
confianca nos resultados.”

Gustavo Bellé
(Aluno, 2002 até 2006)
Eng. Agr. e Mestre em Engenharia
Agricola
Responsavel Técnico das Fazendas Stara

POs-Doutorados,
na Expodireto Teses e Dissertacoes

“0 Projeto Aquarius foi

Desenvolvimento e
Aperfeicoamento
de Tecnologias

» Taxa variavel de fertilizantes
(Hércules)

« Taxa variavel de sementes
(Victoria Control)

» Adubacao em profundidade
(Proto6tipo)

» Aplicacao tardia de N (Imperador
3.0)

« Imageamento através de Drones
Condutividade elétrica (Veris)

« Anadlise de imagens de satélite

e Manejo da Compactacao do solo
e escarificacoes (Fox)
Aperfeicoamento de Software
(Campeiro)

» “Ponte Verde” Semeadura
pneumatica de sementes na barra.
 Pulverizacao precisa

« Taxa variavel de N (N-sensor)

» Trafego controlado com piloto
automatico e base RTK

« Distribuicao precisa de sementes
(DPS)

» Desligamento linha a linha nas

\plantadeiras /

+500

Resumos em
Congressos

“0 projeto permite eu
interagir com jovens
universitarios
interessados e
capacitados para

| experimentar, testar e
validar as tecnologias
de ponta existentes no
momento, com 0
intuito de melhorar o desempenho
da agricultura. E isso que me
motiva.”

Rogério Pacheco
(Parceiro, 2009 a 2019)
Produtor Rural

PROJETO AQUARIUS:

20 Anos de Pesquisa, Ensino e Inovacao
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Empresas de AP
criadas por
seus alunos

“A participacao no
Projeto Aquarius
colaborou em muito
para o meu
crescimento e
amadurecimento

/ profissional, ao
mesmo tempo em que
foi um celeiro de
ideias e sonhos aos quais se
materializam hoje na Drakkar.”

Claudio Luiz Lemainski
(Aluno, 2001 a 2005)
Eng. Agr. e Mestre em Engenharia
Agricola
Sécio e Vice-Presidente da Drakkar

REGISTROS IMPORTANTES

Contribuicoes especiais: Telmo Amado, Tiago Horbe, Jonas Rafael
Reis, Leonardo Sakuray e Ana Laura Paraginski
Organizador: Alan Acosta

11
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Evolucdo Constante

10 TECNOLOGIAS QUE VAO BOMBAR NOS PROXIMOS 20 ANOS

der,
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3) Data Driven
%, &

Os impactos do Data Driven serao sem
precedentes na historia, pois 0 conjunto
de ferramentas de processamento de
dados permitirao fazer uma gestao mais

1) Agronomia
Digital
Produtores, jovens agronomos,
revendas e fornecedores terao

_ AT i i DRAKKAR'
que lidar com a nova era de 2) Drones e Satélites S;?:)\;aqnuas {gggﬂa&égu::q“gs%e 25 AGRICULTURA DE PRECISAO
fgrrameqtas LRl para LrLS) operacao agricola é enorme. Sem as QoM G
diagndsticos e aperfeicoar suas Sao ferramentas disponiveis que hoje y & K

tecnologias de computacao em nuvem,
Big Data e Analytics nao sera possivel
processar todos esses dados de maneira
eficiente e eficaz.

tomadas de decisao. Como 0 um
agronomo do passado utilizava
uma tabela e uma caderneta, o
agronomo do futuro devera estar
preparado para utilizar um
computador, smartphone e
inteligéncia artificial como seus
aliados. Ferramentas digitais serao
aplicadas em todas as
universidades e farao parte das
aulas de Agronomia e as aulas
serao dadas em tempo real do
campo, dentro da realidade do
produtor.

&)
PIONEER.
@OTRIJAL

permitem olhar as lavouras de outros
angulos e aumentar o numero de
camadas de informacoes. Houve uma
fase inicial de alta expectativa e nao se
conseguiu extrair valor das
ferramentas. Agora, em uma fase mais
madura e com outras ferramentas
como a inteligéncia artificial, estudos
estao sendo feitos com resolucoes
mais precisas. Com drones e imagens
de satélite conseguimos ter mais
capacidade de coleta de informacoes e
possibilidade de prospectar problemas
em loco, monitorando constantemente
as lavouras.

5) Machine Learning e
Inteligéncia Artificial

Maquina de aprendizado - coleta dados,
inclusive em grande volume e de fontes
diferentes, aprende com eles e, assim, faz
previsoes com elevada precisao - de
tomadas de decisao, por exemplo. Ajudara
na definicao de estratégias e de acoes
personalizadas para cada talhao, com base
no clima, solo, cultivar, entre outros fatores.

4) 1oT e Sensores

O crescente numero de sensores seja nas
maquinas ou para conexao com a internet
devenra ser a grande vedete de inovacao da

proxima década, possibilitando o uso de

tecnologias de loT (Internet das Coisas) e

gerar um grande volume de dados
automaticamente, que permitirao decisoes
mais rapidas e precisas.

@) FERTILAQUA

7) Robos, automacao de
maquinas e telemetria

Poderao substituir a mao de obra humana em
inimeras atividades de plantio, pulverizacao e
colheita. Hoje ja € possivel acompanhar em

tempo real essas operacoes. Em
breve, através de técnicas de

40 O \"
b

IA serao tomadas decisoes

simples automaticamente e
complexas até mesmo para um
“_ _ﬂ

6) Assistentes Virtuais

Sao sistemas cognitivos que substituem, por
exemplo, consultas a especialistas ou
consultores, inclusive simulando operacoes
agricolas complexas. Com esse recurso, 0S
produtores “sentem” que estao
“interagindo”, o que facilita o entendimento
e tomada de decisao mais rapida e assertiva.
Tecnologias mais novas ja permitem
interacao com robds que nao podem ser
diferenciados de um especialista real.

humano. Podem ser usados,

por exemplo para avaliacao por
imagens de cada uma das plantas e
aplicacoes diferenciadas conforme a
situacao delas.

8) Plataformas
e APPs

Teremos as lavouras em nossos
smartphones. A todo o
momento poderemos enxergar
pontos chaves do processo,
colocando informacoes
adicionais e sendo informados
em tempo real das situacoes e
possiveis desvios de curso.

9) Computer vision

E um sistema que obtém
informacao de imagens e dados
multidimensionais para
acompanhar, por exemplo, o
mecanico na oficina ou no
escritorio - o que ele tira e
coloca na prateleira, entre
outras observacoes.

10) Softwares espertos

Ja existem programas para os mais variados usos e novos sistemas nao param
de ser inventados, o que deve tornar o acesso cada vez mais barato. Ha
softwares que permitem acompanhar as entradas de graos na balanca e o
resultado da colheita em tempo real.

Visao do Coordenador

Telmo J. C. Amado
Professor ha 30 anos
e 20 dedicados a
inovacao no Agro.

12

0 longo desses 20 anos temos
procurado desenvolver e
incorporar inovacoes
tecnoldgicas a medida que elas sao
disponibilizadas por diferentes fontes
(industria, pesquisa, startups e
agricultores). Neste periodo,
testemunhamos incriveis avancos no
sistema de posicionamento, no
processamento e na transmissao de
dados, nas principais maquinas
agricolas (semeadoras,
pulverizadores, colhedoras e tratores)
que se tornaram a cada dia mais
“inteligentes”. Agora, estamos sendo
fortemente impactados pela
Agronomia Digital com os avancos

dos softwares, plataformas e APPs
para smartphone. A medida que
vamos experimentando essas novas
ferramentas digitais, fica dificil pensar
como seria a gestao de atividades
agricolas sem o uso delas. Do ponto
de vista académico, acredito que
temos uma grande oportunidade no
nosso horizonte de docentes das
ciéncias agrarias, pois ao invés de dar
exemplos abstratos, que muitas vezes
sO estao claros para o professor e
que os alunos tém dificuldade de
seguir, podemos recorrer a imagens
de satélite, por exemplo, e discutir
dados reais de lavouras, com
informacoes do que estao

acontecendo praticamente em tempo
real. Desta forma, aproximamos essa
nova geracao de jovens dos
problemas que futuramente eles terao
que resolver. A agronomia digital é
muito disruptiva, interativa e pode
construir conclusoes e solucoes
especificas. Pode também contribuir
para amenizar grandes desafios da
sala de aula como: manter a atencao
dos alunos, aproxima-los dos desafios
reais do mundo do trabalho e dar
oportunidade para que cada individuo
exerca sua criatividade na solucao de
problemas complexos, como 0s
enfrentados diariamente na gestao de
uma atividade agricola.
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DATA DRIVEN: Como usar essa

nova forma de Gestao na Agricultura

AS DUAS PERGUNTAS MAIS COMUNS QUE MUITAS
EMPRESAS E PARCEIROS AGRICOLAS NOS FAZEM E: O QUE E
ESSE TAL DE BIG DATA? E COMO ESTA TECNOLOGIA VAI
IMPACTAR O MEU NEGOCIO (DATA DRIVEN)?

amos tentar responder de forma

sucinta estas duas perguntas: O

conceito de uso de Big Data & uma
nova forma de buscar solugdes de
problemas, baseado no uso macico do
poder computacional, disponiveis nas
“cloud-computing” (computagdo em
nuvem). Se temos um problema que tem
1000 variaveis que poderiam afetar e
produzir o problema, pelo método
tradicional (Small Data), nos escolheriamos
as 20 variaveis que nods acreditamos que
teriam mais chances de produzir o
problema, descartando 980, e depois
manteriamos 19 variaveis fixas, e variamos
1 paraver se ela é a causadora do problema,
e se ndo for, trocamos por outra das 20, até
encontrarmos a variavel causadora do
problema. Mas e se nenhuma das 20
escolhidas é a causadora do problema, mas
uma combinacao de algumas das 980 que
foram deixadas de lado? N&o irtamos
consequir identificar o problema e nem
buscar uma solucdo, pois estariamos
procurandono lugar errado.

As metodologias de Big Data
processariam todas as 1000 variaveis, sem
desprezar nenhuma delas e buscariam
correlacionar estas variaveis com a
manifestacao do problema, tentando
encontrar uma relacao de causa-efeito
entre asvariaveiseoproblema.

ISSO SO PODE SER FEITO
NA ATUALIDADE PORQUE SE
TEM HOJE TECNOLOGIAS
COM CAPACIDADE MUITO
GRANDE DE
ARMAZENAMENTO DE
DADOS € DE
PROCESSAMENTO EM
NUVEM.

Uma vez que nds conseguimos
identificar quais sdo as variaveis causadoras
do problema, e em que condigdes elas o
causam (ferramenta conhecida por
Analytics), podemos treinar uma rede-

g

ANX .

Prof. Dr. Tsen Chung Kang
FATEC Shunji Nishimura de Pompeia

No futuro, espera-se que o produtor tenha um dashboard (painel de controle) com os
principais nimeros de sua lavoura em andamento, sendo atualizados, em tempo real.
Cameras medindo o desenvolvimento da cultura, sensores monitorando insetos, sensores
medindo temperatura e umidade e algoritmos indicando o melhor momento dos manejos.

neural, que pode prever quando o problema
estard proximo de acontecer (Machine-
Learning/Sistema Preditivo), e até qual a
melhor solucao a ser apresentada (Machine
Learning/SistemaPrescritivo).

Ja os impactos do uso de Big Data
atravées de técnicas de Data Driven serdo
sem precedentes na historia, pois o
conjunto de ferramentas de processamento
de dados permitirao fazer uma gestao mais
efetiva nas fazendas. Data Driven sao
tomadas de decisdo orientadas por dados e
refere-se a decisdes e ideias que surgem a
partir da analise das informagdes coletadas.
€ a base do machine learning e do modelos
preditivo. € também a relacdo entre
quantidade e qualidade. A quantidade de
dados que hoje se coleta em uma operacao
agricola & enorme. Sem as tecnologias de
computagdo em nuvem, Big Data, Analytics
e Machine Learning ndo seria possivel
processar todos esses dados de maneira
eficiente e eficaz. Mas com estas
tecnologias vamos poder analisar todos
estes dados, processa-los e tomar as
decisdes necessarias sobre as operagdes na
fazenda, para aumentar a rentabilidade do
negodcio. Ou seja, nos préximos anos, a
Agriculturaseragovernadapor dados.

Temos basicamente 3 tipos de decisdes

gue poderdo ser impactadas por Big Data,
Analytics e Machine Learning no
Agronegdcio:

a) Decisdes estratégicas: Cotacoes de
precos e insumos, tendéncias de mercado,
qual e onde utilizar mais os fertilizantes, qual
semente e quanto colocar, linhas de plantio
computadorizadas e outras técnicas de
Agriculturade Precisao.

b) Decisdes taticas: Paradas progra-
madas de manutencdo, dimensionamento
de frotas, lista de compras de insumos,
planejamento da mao de obra e tracado de
carreadores, porexemplo.

c) Decisdes operacionais: Indice de
amassamento, consumo de diesel, tempo
de parada de maquina, sobreposicao de
pulverizador, entre outros.

Assim, visto a importancia estratégica
dos dados e do desdobramento em
informacdes para tomadas de decisao mais
efetiva, o Brasil precisa urgentemente
evoluir nestas tecnologias para que
possamos continuar competitivos no Agro
em nivel mundial. Vendo essa demanda
latente, a Fundacao Shunji Nishimura de
Pompeia, comegou em 2016 a trabalharem
um projeto pioneiro no Brasil de criar um
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0 valor de um Big Data & proporcional a
qualidade de seus dados e como os mesmos
foram coletados e organizados.

curso de Big Data voltado ao Agronegadcio,
gue ajudasse a criar uma massa de
profissionais com habilidades para ajudar
neste desafio e essa historia que
compartilhamos asequir.

Como o Curso de Big Data no
Agronegadcio comegou?

A ideia de fazermos o curso de Big Data
no Agronegdcio, na Fatec de Pompeia,
surgiu em 2016, quando estava na fila do
banco, e encontrei um egresso do curso de
Mecanizacao em Agricultura de Precisao,
gue havia se formado em uma das nossas
primeiras turmas. Na época, ele trabalhava
como supervisor de Agricultura de Precisao
naAgroTerenas, empresaque produz canae
laranja na regiao de Paraguassu Paulista. Ele
foi direto ao ponto: “Professor, nos ja
aplicamos as principais técnicas e
tecnologias que vocés nos ensinaram: Piloto
automatico, colheita mecanizada,
planejamento georreferenciado, operacao
georreferenciada, gestdao das operacdes,
gestdo da produtividade, sobreposicdo e
comparacao dos mapas, e agora temos um
problemao, pois ndo estamos conseguindo
analisar essa montanha de dados que
entram nos nossos bancos de dados
diariamente.”

Conversei com os meus colegas Allan
Siriani e Luis Hilario Garcia, e vimos que 0
problema era de fato uma realidade que
acontecia ndo somente na AgroTerenas,
mas em muitas outras fazendas.
Resolvemos montar a estrutura de um novo
curso focado no processamento das
grandes quantidades de dados que estavam
vindo do campo, Big Datano Agronegécio. O
novo curso foi aprovado em tempo recorde
(6 meses) pelo Centro Paula Souza e
iniciamos as atividades no primeiro
semestrede2017 com 40 alunos.

AGRICULTURA DE PRECISAO
(. §

0 que conseguimos aprender
nos 3 anos?

Trésanosdepois, jacomaprimeiraturma
formada, gostariamos de compartilhar
algumas das licdes aprendidas com o curso,
e Com as empresas parceiras gue apoiaram
os projetos integradores desenvolvidos por
nossos alunos e professores. Foram muitos
projetos, cerca de 10 a 15 projetos
integradores por semestre, totalizando mais
de 70 projetos no periodo considerado.

Li¢cdo 1: Sua empresa tem Big Data ou
somente um amontoado de dados?

As tecnologias de Big Data sao
fantasticas, mas estdo longe de consequir
fazer magica. O fato de umaempresaterum
monte de dadosemum servidor ndo fazdela
uma empresa da era do Big Data. Quais sao
os dados realmente relevantes para o
negdcio? Quais devem ser armazenados?

A o5 B Fix.

..........

Como armazenar de forma eficiente? Como
recuperar estes dados de forma eficiente?
Um banco de dados, mesmo que nao-
estruturado, precisa ser pensado para que
possa ter maxima eficiéncia de proces-
samento. E como um armario, se ndo
organizar direito, e ficar jogando todas as
roupas ladentro, nahorade procurar um par
de meias parasair,nao vaiencontrar.

ngao 2: Se "o dado é o novo petroleo”,
vocé sabe extrair valordeles?

As tecnologias de Big Data, Analytics,
Machine Learning e loT sdo apenas
ferramentas. Elas por si s6 nao produzem
valor. O valor é construido na fazenda,
quando essas tecnologias ajudam na
solucao de algum problema, evitando custos
desnecessarios ao fazendeiro, ou
otimizando alguma solucao. Podemos
classificar o valor construido por estas
tecnologias em 3 grandes categorias
(infografico abaixo]:

1) Alertas e avisos

A tecnologia me permite saber o
que esta acontecendo, para que a
gestao possa tomar uma decisao.
Exemplos: “O trator esta no
caminho errado, e esta pisoteando a
lavoura”, “Vai acabar o combustivel
e 0 caminhao vai parar no meio do
caminho”, “A armadilha detectou
uma praga invadindo a lavoura”, “O
motor do caminhdo esta super-
aquecido”, “O menor prego do
insumo X esta naloja YY", etc...

2) Modelos de predicao

A tecnologia me permite prever
que algo pode acontecer,
permitindo que eu me antecipe ao
possivel fato. Exemplos: “Daqui a
dois dias vai chover (gerente:
entdo @ melhor iniciar a colheita
hoje)”, “0 estoque de soja esta
alto no mundo (gerente: vamos
vender estoques antes que caiam
os pregos)”.

3] Modelos de prescrigao
A tecnologia me permite nao somente prever que algo
vai acontecer, como ja me fornece arecomendagao
daquilo que devemos fazer. Exemplos: “De acordo com
os resultados da sua analise de solo, da variedade que
vocé vai plantar, e dos resultados de produtividade das

[\ ltimas 3 safras, esta & a sua recomendagao de NPK

A para adubagdo”, ou “Se ocorrer este alerta, acione esta

solucao para o problema automaticamente”.

Ao longo dos dltimos 3 anos, foram desenvolvidos varios projetos nestas 3 categorias
(Alertas e avisos, Modelos preditivos e Modelos Prescritivos). Nossos alunos aprenderam a
utilizar um conjunto de ferramentas como Arduino e Rapsberry Pl (IoT), MongoDB, JSON,
Ruby, Angular (Big Data), Python, R, (Analytics), MLPY, TensorFlow (Machine Learning),
paradesenvolversolugdes paraos varios problemas apresentados.
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figura ao lado mostra onde estamos e
onde podemos chegar com Big Data
no Agronegocio.

Podemos classificar os projetos
desenvolvidos nos Gltimos trés anos como
solucdes de Product System, ou seja, os
bancos de dados sao na sua grande maioria
fechados e ndo compartilhados. Pertencem
geralmente a alguma empresa, que quer
melhorar seu processo ou sistema interno.
Para os proximos trés anos, a Fatec de
Pompeia gostariade pesquisar e desenvolver
sistemas abertos tipo System-of-systems,
onde existe a possibilidade de integracdo de
varios bancos de dados, de diversas areas. Os
modelos de captura de valor serdao os
mesmos (Alertas e avisos, modelos
preditivos e modelos prescritivos), mas com
a integracao de varios bancos de dados, o
potencial de criacao de valor sera ampliado
em muitasvezes.

Agradecemos a Fundacao Shunji
Nishimura de Tecnologia como incansavel
parceira do Centro Paula Souza e do governo
do estado de Sdo Paulo, nos cursos de
Mecanizacao em Agricultura de Precisdo e
Big Data no Agronegocio, da Fatec de
Pompeia.

Fonte: Harvard Business Review, 2014

ABERTAS AS INSCRICOES E
BMISSAO DOS TRABALHOS

EXPO D. P 18A20

CENTRO DE CONVENCOES
E EXPOSICOES DE CAMPINAS . (GOSTO 2020

ConBAR.

CONGRESSO BRASILEIRODE ©
AGRICULTURA DE PRECISAD €N
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Acesse e [nscreva-se;
www.asbraap.org/conbap
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Com a palavra O ESPECIALISTA:

Big Data no Agronegocio: Sonho ou Realidade

NESTA NOVA ERA, A “ERA DO CONHECIMENTO", O
GRANDE VOLUME DE DADOS (TAMBEM REFERENCIADO
COMO BIG DATA) GERADOS DIARIAMENTE PELOS
DIVERSOS SEGMENTOS DA SOCIEDADE, PASSOU A UMA
ESCALA ONDE AS FERRAMENTAS TRADICIONAIS S€E
TORNARAM INEFICIENTES PARA A IDENTIFICACAO DE
PONTOS DE INTERESSE PARA A GESTAO EFICIENTE EA
BOA TOMADA DE DECISAO. QUANDO O ASSUNTO €
AGRICULTURA € AGRONEGOCIO, NAO HA COMO ESCAPAR

DESTE MESMO FENOMENO.

e aumentar a lucratividade no campo,

os implementos agricolas passaram a
ter dispositivos mecanicos e eletrénicos que
tornaram as operagdes mais precisas. Entre
estes diversos dispositivos estdao sensores
gue capturam dados durante todo o tempo
de uso destes equipamentos, trazendo
detalhes sobre a operacao e sobre os
equipamentos utilizados. Estes dados
associados e relacionados a outras fontes de
dados, permitem acriacdo de “novos pacotes
de dados” (= novo conhecimento] que
podem auxiliar em melhores tomadas de
decisdo de diversos profissionais envolvidos
comaproducao agricola.

( :om o propdsito de tornar mais eficiente

DESCOBRIU-SE QUE
DADOS DE FONTES
COMPLETAMENTE
DIFERENTES, QUANDO
ASSOCIADOS, PODEM
MOSTRAR CORRELACOES
E RELACOES DE CAUSA E
EFEITO ANTES NAO
PERCEBIDAS € DE GRANDE
VALOR PARA A BOA
TOMADA DE DECISAO.

Mas também descobriu-se que associar
dados de diversas fontes com o objetivo de
entender melhor um fenémeno é mais
complicado do que parece. Outro ponto
importante & aimportancia da qualidade dos
dados armazenados, pois somente
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Prof. Dr. Luis Hilario Tobler Garcia

Bacharel em Ciéncia da Computagao

Mestre em Engenharia Mecanica

Doutor em Engenharia Mecanica (EESC-USP 2016).
Coordenador do curso de Big Data no Agronegocio
da FATEC Shunji Nishimura

Novas ferramentas surgem também para nos ensinar novas formas de genr informacdes.

L “‘

baseando-se em boas informacdes,
construidas a partir de dados qualificados,
possivel desenhar as melhores acdes para
que osresultados sejam otimizados.

Uma vez entendido que esta matéria-
prima chamada “dado” tem alto valor intrin-
seco, 0 proximo passo é a conscientizacao
dos produtores sobre a preocupagcao em
obter os dados corretos, livres de
interferéncias ouruidos que comprometam a
qualidade dos mesmos, armazena-los da
forma adequada e explora-los com as
técnicas e ferramentas corretas, podendo
viabilizar ao agronegocio brasileiro um lugar
aindamais nobre no cenario mundial.

O termo “Big Data” descreve uma nova
area da ciéncia onde se concentram as
técnicas, ferramentas e métodos de diversas
areas de conhecimento, entre as quais estdao
a “Ciéncia da Computagao”, a “Ciéncia da
Informacgdo”, a"Matematica” e a “Estatistica”.
Entre as ferramentas estao as linguagens de
desenvolvimento de software mais
modernas, o uso e o desenvolvimento de
dispositivos de Internet das Coisas (loT], o
desenvolvimento de técnicas de captura de

T \_ i] ,: . "i‘lli_"*l' M

dados na internet (WebBots], as mais
modernas formas de armazenamento de
dados (SQL e noSQL]J, técnicas de
normalizagao e limpeza de dados, técnicas
de processamento matematico e transfor-
macdo dos dados, a analise estatistica de
dados, a criagdo de modelos preditivos e de
aprendizado de maquina (Machine
Learning]), entre outros.

Sim, o Big Data no Agronegdcio ja é uma
realidade e em breve revolucionara a forma
de conduzir as lavouras. A cada dia novas
ferramentas sao criadas, mais dados sao
coletados e novas interacdes sao estudadas,
0 que torna o aproveitamento dos big datas
um desafio. Mas iniciativas tecnolégicas e
humanas estdo sendo criadas paralelamente
para ajudar neste desafio. € 0 caso do Curso
de Big Data da FATEC ShunjiNihimura, desde
2016, formando profissionais especializados
para tratar dados agricolas. Sem divida, esse
NOVO Curso & um marco na sociedade
brasileira e representa o surgimento de
novos profissionais no agro, com habilidades
extremamente valorizadas em futuro
proximo.




Aumente a EFICIENCIA de sua TERRA, de seus
EQUIPAMENTOS e do seu DINHEIRO com
AGRICULTURA DE PRECISAO!

CONHEGA OS MODELOS
DE PROJETOS
TECNOLOGICOS DRAKKAR!
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a serem mais eficientes

em seus processos produtivos

PROMOVENDO

TECNOLOGIAS, 9
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PROCESSOS AGRICULTURA DE PRECISAO
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Drakkar abre o seu BIG DATA

pela primeira vez

Eng. Agr. Alan Acosta
Drakkar comecou seus trabalhos Presidente da Drakkar
em 2006, sempre muito Doutor em Ciéncia do Solo/UFSM
preocupada com DADOS e sua

variagcéo temporal. Como estudantes de
Pés-Graduagdo e carreira para serem

professores universitdrios e pesquisadores, 5 prakkar tem se dedicado nos dltimos Eng. Agr. Rafaella Gai

Coordenadorado CID

seus fundadores, foram treinados para anos a estudar seus dados de andlise de
manipular dados e graficos, e utilizando-se ¢, manejo e produtividade. Hoje
dessa habilidade calibraram algoritmos temos quase 1 milhdo de amostras iorca Rodri
A e . . 1anca Rodrigues
para correg@o de solo a taxa variavel. georreferenciadas e precisamente OSTSS— fye atc S0

L coletadas. Sabemos quais nutrientes sé@o

pelo Nivel de Satisfagdo com os e por estado, e estamos entrando na era

resultados obtidos perante nossos do Data Driven, ou seja, da Agricultura Andria Santos

clientes, que chegou a alcangar um Net governada por Dados. \eja a sequir Gerente de Geoprocessamento/Drakkar
Profit Score (NPS) de 72 na dltima alguns de nossos ndmeros da safra

avaliagdo em novembro de 2019. 2018/20189:
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C onsiderando mais de 1 milhdo de hectares

mapeados, o Big Data da Drakkar demonstra Saturagao por Bases

que a Bahia, atualmente, apresenta a melhor Estados Ruim a Médio Excesso

fertilidade do Brasil em termos de Fosforo (P), com RR 719 1%
apenas 40% dos teores entre niveis RUIM e MEDIO. OA 00
Roraima tem 89% entre essas 2 faixas. Jaem RO 61% 2%
termos de Saturagao por Bases (SB), a Bahiatem MT 55% LA
38%, ficando atras somente do Mato Grosso do Sul, 0 T

com 19%, onde a Drakkar chegou em 2019 e temos RS 51% 4%
poucos dados. Observando a média nacional de P e GO 46% 5%
SB, respectivamente, de 61% e 51%, conclui-se BA 38% 1%

que temos muito para melhorar em fertilidade do
solo da camada superficial em grande parte do
Brasil. Converse com nossos Assessores de Sucesso _
(AS) pelo Brasil para saber mais como AUMENTAR a Média BR 49% 6%
eficiéncia de sua adubagao e produzir MAIS.

MS 19% 31%

; AUMENTO DA SATURAGAO POR BASES

€ REDUCAO DA VARIABILIDADE AUMENTO DO FOSFORO E REDUCAO DA

APOS 15 ANOS (5 CICLOS)

VARIABILIDADE APOS 15 ANOS

*Ciclo de amostragem = 3 anos ** CV - Coeficiente de Variagao

Rio Grande do Sul
Rio Grande do Sul

Média de Fésforo == CV (%)
mm Média de Saturagdo por Bases = CV (%) 35
— 30 103,8 557
= 5 B4 — )
_g ® 25 76,3
2 £ ' 25,0
£ 2 20 I
= e 20,6 59,6
L) . 18,4 51,0
=] S I
'g © 0 13,9
4 B I
v
g 2
s 5 |
12 Ciclo 22 Ciclo 32 Ciclo 42 Ciclo 52 Ciclo

22 Ciclo 32 Ciclo 42 Ciclo

1 REDUGAO DO ENXOFRE E

§ AUMENTO DO POTASSIO € REDUCAO I
VARIABILIDADE APOS 15 ANOS

DA VARIABILIDADE APOS 15 ANOS

Rio Grande do Sul Rio Grande do Sul
am o Média de Enxofre == CV (%) Enxofre
Bl Média de Potassio = CV (%) 14
250 55,8
50,3 12 s 48,3 e 478
200 3 2
44,5 22,8 10 11,2 11,0 42,4
10,3
8 9,0

150

- a R

4 I

100

Média por Ciclo (mg/dm?3)
Média por Ciclo (mg/dm?3)

p J— I

AUMENTO DA SATURACAO ERIEEEEEIEMFORAL DO ENxOFRe
~ PORBASESE REDUCj\O ]

VARIABILIDADE APOS 9 ANOS

[3 C|C|_OS] == Ruim e Médio (%) == Bom e MB (%) = Excesso (%)

70

Mato Grosso :
Meédia de Saturaco por Bases == CV (%) 60 *\ ﬁ /*\ ﬁ / N
72 5 50 \ 0 / \1 /
70 B i K: \/ \%

10 ! N a f\
g - w b [ou i =
£ A 15,1 e $ )
- 60 61,2 | - 20 J

\
7 - o 10 \ R‘ F .
12 Ciclo 22 Ciclo 32 Ciclo y h”-\\-__{ f \-’* .

2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2015

‘ﬂ- . illll. ? ' n - '.:. ! - 4 .-'.. : # {']-\ I .I“t
L f < L .II i .-‘ ..

by

Ry R\

W
> G

Meédia por Ciclo (mg/dm?)

2014 2016 2017 2018 2019




o P RS S TR e e :
&) AGRICULTURA DE PRECISAO.em foco< /%o il
TN, W TN o o) : gl i

1@ DRAKKAR Fatec t A ) ‘«' RS

AGRICULTURA DE PRECISAO  _ Fompoi

® Onde encontrar o

AUMENTANDO A @® time da Drakkar

E REDUZINDO A

PARA PRODUZIR

e

B Média de Saturagdo por Bases CV (%)

* Luis Eduardo
[VETEILETS

Sorriso
L]

Campo Novo
® do Parecis

Campo Verde .

- _° Primavera
Cuiaba do Leste

Goiania
[ ]

Rio Verde

Dourados Santo Angelo

. . ® Cruz Alta
Sao Borja P
Alegrete eTupancireta

. o . Porto Alegre
Santa Maria E

® S3o Gabriel

12 Ciclo 22 Ciclo 32 Ciclo 42 Ciclo 52 Ciclo
RIO GRANDE DO SUL

-_ Eﬁ -

#rumoaos100sacos

Siga-nos nas redes sociais e fique
por dentro das nossas novidades!

§ drakkarsolos [T} drakkarsolos

* Drakkar Solos il'l Drakkar Agricultura de Precisao

DRAKKAR

www.drakkar.com.br AGRICULTURA DE PRECISAO



